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DESENVOLVIMENTO DE UMA TAXONOMIA DA VULNERABILIDADE
SOCIOECONOMICO DOS ALUNOS DE UM INSTITUTO FEDERAL DE
EDUCACAO, CIENCIA E TECNOLOGIA

1 Introdugéo

A criacdo da Rede Federal de Educacdo Profissional, Cientifica e Tecnoldgica
constituiu-se em um marco na ampliacdo, interiorizacdo e diversificacdo da educacdo
profissional e tecnoldgica no pais, sendo a lei de sua criagdo a de n° 11.892 de 2008. Os
Institutos Federais de Educacdo (IF’s) compdem a Rede Federal e visam atender a uma
demanda populacional que foi excluida dos processos de aprendizagem. S&o instituicGes de
ensino puablico, gratuitas e de alta qualidade que oferecem cursos técnicos, tecnolégicos, de
graduacdo e pos-graduacdo em diversas areas do conhecimento. Essas Instituicfes possuem
uma missdo importante na transformacdo social por meio da formacdo de profissionais
capacitados e éticos, preparados para atuar no mercado de trabalho e na sociedade em geral.

Os institutos federais de educacdo tém como valores fundamentais a incluséo social, a
diversidade, a exceléncia académica e a sustentabilidade. Com unidades em todo o pais, eles
representam uma oportunidade acessivel e qualificada de educacdo para jovens e adultos que
desejam se inserir no mercado de trabalho ou aprimorar seus conhecimentos em areas
especificas. Segundo Souza (2019) “A inclusdo social de setores antes estigmatizados e
marginalizados ¢ sempre um “aprendizado politico” coletivo e jamais decorréncia natural do
dinamismo econdémico do mercado. Ao contrario, 0 mercado, deixado a si mesmo, tende a
adaptar a marginalizacdo de alguns e torné-la produtiva e funcional para os estratos superiores”
(Souza, 2019, p.85).

Todavia, oferecer educacao publica de qualidade para a populagéo ndo € suficiente para
uma verdadeira transformacdo social. E necessaria a compreensdo de que a realidade
socioeconOomica de muitos alunos os coloca em desvantagem no processo de aprendizagem.
Nesse sentido é fundamental a criacdo de politicas inclusivas para garantir que todos os alunos
da instituicdo tenham as mesmas oportunidades de aprendizado e de desenvolvimento pessoal.

O Foérum Nacional de Pré-Reitores de Assuntos Comunitarios e Estudantis -
FONAPRACE - e o Programa Nacional de Assisténcia Estudantil — PNAES - buscam ampliar
as condicdes de permanéncia dos discentes na educacdo publica federal, atraves de politicas
publicas e estratégias para o desenvolvimento social, cultural e educacional das instituicbes de
ensino superior.

A distribuicdo de auxilios como alimentacdo, transporte € moradia para o0s estudantes
mais vulneraveis no ensino publico superior € uma das politicas de permanéncia nas
universidades publicas e nos IF’s. Essas instituigdes de educagdo publica tém liberdade na
escolha da metodologia utilizada para selecionar e classificar os alunos que se encontram em
situacOes de maior vulnerabilidade social e econdmica.

A unidade de analise foi constituida pelo conjunto dos 18 campi do Instituto Federal de
Minas Gerais - IFMG, sendo a unidade de observacdo composta pelo universo de alunos que
solicitaram auxilio socioecondmico por meio do software SSAE (Sistema de Selecdo da
Assisténcia Estudantil) entre os anos de 2019 a 2022.

A Diretoria de Assuntos Estudantis do IFMG publica Editais de auxilios financeiros a
permanéncia de seus estudantes, tanto dos cursos técnicos quanto dos cursos superiores, no
inicio de cada semestre. Quando um aluno se inscreve para concorrer a um auxilio permanéncia
ofertado pelo IFMG, a equipe de Assistentes Sociais faz uma vinculagdo deste estudante a um
indice de Vulnerabilidade Sécio Econémica classificando-os em quatro grupos: A, B, Ce D. O
nivel A é o que recebe a menor pontuacao e é considerado o mais vulneravel.



Considerando essa necessidade de classificacdo, o presente artigo tem por objetivo o
desenvolvimento de uma taxonomia de vulnerabilidade socioeconémico para os candidatos a
auxilio financeiro no IFMG.

A relevancia do trabalho é o preenchimento de uma lacuna representada pela
inexisténcia de um estudo sistematizado de desenvolvimento de um indice de vulnerabilidade
socioeconbmica estribado em um referencial tedrico expressivo e norteado por uma
metodologia estatistica. A originalidade reside no fato de que a taxonomia de classificacao foi
baseada em um IVS construido mediante um regramento metodologico, ainda ndo utilizado.

2 Contexto Investigado

O Instituto Federal de Educacdo, Ciéncia e Tecnologia Minas Gerais — IFMG — foi
criado pela Lei n° 11.892, de 29 de dezembro de 2008. Inicialmente foi formado pela
incorporacdo da Escola Agro técnica Federal de Séo Jodo Evangelista, dos Cefets de Ouro Preto
e Bambui e de Formiga e Congonhas. Hoje, sdo 18 campi no Estado no estado de Minas Gerais,
conforme pode ser observado na Figura 1.
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Figura 1l
Mapa do IFMG.
Fonte: https://www.ifmg.edu.br/portal/sobre-o-ifmg/o-que-e-o-ifmg, recuperado em 11, julho, 2023.

No que se refere as anélises socioeconémicas dos discentes, o IFMG publica um edital
de auxilio socioecondmico e o estudante interessado inseri 0s documentos necessarios para a
classificacdo e pela equipe de Assistentes Sociais da Instituicdo. Esse profissional analisa a
documentacdo de cada aluno, e faz posteriormente a classificacdo do solicitante. Caso haja
necessidade, o Assistente Social solicita uma entrevista presencial com o aluno.

A partir do ano de 2019 foi implantado um software cujo objetivo € o de otimizar tanto
as solicitacbes de auxilio quanto as analises socioecondmicas da vulnerabilidade dos
solicitantes. Trata-se do Sistema de Selecdo da Assisténcia Estudantil - SSAE/IFMG. Segundo
Melo, Silva & Silva (2019) “Os primeiros editais regulares cadastrados no sistema comecaram
a receber inscri¢cbes em fevereiro de 2019, sendo este o primeiro ciclo de selecdo de bolsistas
via sistema informatizado. Naquele momento, a Diretoria de Assuntos Estudantis optou por
fazer os processos seletivos de todos os campi exclusivamente via sistema, isto €, 0 processo
anterior baseado em formularios de papel ndo mais seria utilizado a partir de entdo” (Melo,
Silva & Silva, 2021, p. 12).

O SSAE esta codificado para que o aluno faga seu cadastro e insira os documentos
solicitados para que posteriormente o Assistente Social faca a analise individualmente. As



variaveis possuem pesos atribuidos previamente pela equipe de profissionais da Dire¢do de
Assuntos Estudantis, antiga Assisténcia Estudantil. Esses pesos foram atribuidos com base na
experiéncia de profissionais da area.

3 Diagnéstico da Situacdo-problema

O indice de vulnerabilidade socioeconémica que vem sendo utilizado pelo IFMG na
classificacdo de alunos carentes coloca uma responsabilidade desproporcional sobre os
Profissionais da Assisténcia Estudantil, uma vez que utilizam pesos amparados apenas na
experiéncia das equipes de trabalho. Nesse sentido, ressente-se da falta de um regramento
metodoldgico objetivo para a geracdo do IVS desde a constituicdo do seu modelo analitico
(construtos e respectivos indicadores) até o estabelecimento da formula algébrica para o seu
calculo final). E pertinente aqui a observagdo de Ramalho (2010): “Os maiores desafios
apresentados ao analista da realidade social residem na construcdo adequada de indicadores que
possam efetivamente funcionar como instrumento gerencial e de planejamento social”
(Ramalho, 2010, p. 2).

4 Intervencéo proposta: mecanismos adotados para solucionar o problema

Procedeu-se a uma incursdo na literatura referente a geracdo de indices de
vulnerabilidade socioecondmica com o objetivo de extrair um arcabouco tedrico conceitual que
remeta a uma escolha metodoldgica apropriada para o desenvolvimento de um IVS para o
IFMG.

Para o desenvolvimento do IVS supracitado utilizou-se a analise fatorial de primeira
ordem seguida de uma analise fatorial de segunda ordem aplicada em 25 indicadores
distribuidos em 4 dimensdes: Infraestrutura urbana; Capital humano, Situacdo socioeconémica
e IDHM. A partir do modelo analitico, o qual foi estatisticamente testado, foi possivel o
desenvolvimento de uma taxonomia capaz de classificar os demandantes de auxilio
socioecondmicos de modo objetivo.

O desenvolvimento de um IVS, extraido do referencial tedrico pertinente, explicitando
as suas dimensdes de analise e respectivos indicadores para classificar de forma robusta os
alunos que pleiteiam auxilio socioecondmico, foi a principal contribuicdo metodoldgica. O
indicador desenvolvido, bem como sua aplicacdo, passa a constituir um instrumento gerencial
e de planejamento para o Instituo Federal de Educacéo, Ciéncia e Tecnologia, por permitir, de
forma sistematizada, classificar os alunos quanto a vulnerabilidade social e econdmica,
ensejando uma distribuicdo mais justa dos recursos.

O desenvolvimento do modelo sugerido neste artigo, apresentado na Figura 2, foi
estribado nos elementos extraidos da incursdo realizada pelo conjunto de indices para a
captacdo de uma situacdo socio econémica, nas ideias emanadas do Instituto de Pesquisa
econbmica aplicada - Ipea, da equipe do Nucleo de Assistentes Sociais do IFMG (NAS IFMG)
e do FONARPRACE. A Figura 02 mostra que o modelo proposto é constituido de quatro
dimens@es de andlise (construtos) e vinte e cinco indicadores que sdo detalhados na sequéncia.
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Figura 02
Modelo analitico do sugerido 1VS-IFMG.
Fonte: Elaborado pelos autores.

Para a composicdo da dimenséo Infraestrutura urbana do IVS-IFMG seréo utilizados
seis indicadores: Situacdo da moradia; Situacdo do imovel; Reside na mesma cidade do campus;
Distancia para o campus; Meio de transporte para 0 campus e Valor gasto mensalmente com
transporte. O indicador “Reside na mesma cidade do campus” foi construido pelos autores para
auxiliar na analise do indicador “Distancia até o campus”. A finalidade é responder a indagacao
de Araujo (2021) sobre a elaboragdo de indicadores “Como nao reduzir a situagdo e condi¢do
de vida dos sujeitos a nimeros, destituindo-os de raizes e determinagdes sociais, econémicas,
politicas e de humanidade?”

E perfeitamente possivel que dois alunos que residam em um mesmo intervalo de
distancia até o campus, possuam perfis e/ou realidades socioeconémicas diferentes, sobretudo
em se tratando de Campi da Regido Metropolitana. A Figura 03 exemplifica uma situagéo na
qual poderia causar uma avaliacdo inadequada do perfil de um aluno do IFMG — Campus Santa
Luzia. O Conjunto Palmital (Sdo Benedito) na cidade de Santa Luzia é uma regido
reconhecidamente vulneravel, sendo que a distancia até o Campus do IFMG na mesma cidade
é de apenas 4,5 KM. J& o bairro Serra Verde esta localizado ha cerca de 7,0 KM do Campus
supracitado, além de estar localizado na cidade de Belo Horizonte. Esse Gltimo bairro possui
uma infraestrutura urbana satisfatoria, sobretudo no quesito locomogdo com o servico de
transporte publico. Entretanto, o bairro do Palmital na prépria cidade de Santa Luzia possuli
uma limitacdo no quesito locomocéo e transportes publico.

Em uma andlise isolada do Indicador “Distancia até o Campus” o aluno que reside na
cidade de Belo Horizonte seria considerado mais vulneravel que aquele que reside em um local
de maior vulnerabilidade social, de acordo com os calculos até entdo realizados pela equipe
NAS-IFMG. O desenvolvimento do indicador “Reside na mesma cidade do Campus” é uma
tentativa de equilibrar os pesos para a dimensdo Infraestrutura urbana, com o indicador
“Distancia até o campus”, conforme ilustra a Figura 03.



Santa Luzia

°

vvvvv
RAL

Figura 03
Mapa simulando a Distancia entre o IFMG e os bairros Palmital (Santa Luzia) e Serra Verde (Belo Horizonte).
Fonte: elaborado pelos autores com o auxilio do Google Maps.

Na composicdo da dimensdo Capital Humano do IVS-IFMG serdo utilizados nove
indicadores: Idade do Candidato no momento da inscri¢do; Género; Cor; Estado Civil do aluno;
Forma de ingresso no IFMG; Instituicdo que cursou o Ensino Fundamental; Instituicdo que
cursou o Ensino Médio; Pai ou mae desconhecido e por ultimo Presenca de Doenca ou algum
tipo de deficiéncia no grupo familiar.

O indicador “Idade do candidato no momento da solicitagdo do auxilio” foi
desenvolvido pelos autores considerando a data de nascimento do candidato e o dia em que ele
solicitou a inscrigdo para os programas de auxilio estudantil. O objetivo é analisar se existe
relagcdo com a vulnerabilidade e a idade do estudante.

Os indicadores da dimensdo Situacdo socioeconémica sdo: Renda per capta; N° de
veiculos no grupo familiar; Valor total do veiculo; Possui imovel além da moradia; Possui
guantos imoveis além da moradia; Grau de escolaridade do responsavel pelo grupo familiar;
Idade do responsavel pelo grupo familiar; Estado civil do responséavel pelo grupo familiar e
Situacéo de trabalho principal do responsavel pelo grupo familiar.

Para a construcdo do IVS — IFMG foi utilizado uma quarta dimensao que é o IDHM,
um indicador multifacetado que analisa o desenvolvimento humano de um municipio, no caso
0 municipio do campus do IFMG. A quarta dimensédo foi incorporada na analise uma vez que
o 1VS utilizado pelas instituicdes de ensino superior desconsideram as peculiaridades de cada
cidade.

A informacéo sobre o IDHM foi coletada no site do IBGE para cada um dos 18 campus
do IFMG para os anos de 2019 a 2022, conforme a disponibilizacdo do banco de dados do
SSAE-IFMG. Os municipios possuem niveis de desenvolvimento humano diferentes entre si,
razdo pela qual nem sempre sera adequado classificar todos os alunos de uma forma unica.
Entretanto, diante da realidade das intui¢cdes publicas de ensino superior, torna-se inviavel uma
forma de analise para cada cidade polo. O IDHM foi uma medida utilizada justamente para
equilibrar as diferencas entre os municipios do IFMG.

Quanto ao tratamento do banco de dados, sabe-se que a imensa maioria das variaveis
disponiveis para o desenvolvimento de um indice de Vulnerabilidade socioecondmica
encontra-se no formato categorico. Entretanto, a aplicacdo de métodos estatisticos fica mais
facilitada se for possivel transforméa-lo em um banco de dados constituido de variaveis ordinais.
Desta forma, realizou-se uma parametrizacdo das varidveis na qual se estabeleceu o menor valor
para a situacdo de maior vulnerabilidade e o maior valor para a situagédo inversa. Na sequéncia,



padronizou-se as varidveis de modo a assegurar que os valores oscilassem entre 0 e 1 mediante
a aplicacdo da formula a seguir:

X — X - Xmin
nove Xmax - Xmin

Fonte: Géron, A. (2022, p. 69).

Sendo:

Xnovo = valor padronizado para a varidvel considerada;

X = valor da categoria da variavel para a qual se deseja calcular o valor padronizado;
Xmin = valor da categoria de maior vulnerabilidade para a respectiva variavel;
Xmax = valor da categoria de menor vulnerabilidade para a respectiva variavel.

Ap0s a padronizacdo do banco de dados, utilizou-se como procedimento metodoldgico
a analise fatorial, no qual foi possivel testar o modelo sugerido pelo referencial teérico bem
como extrair os pesos a serem utilizados no calculo do indice de vulnerabilidade
socioecondmica para o IFMG. E exatamente esse recurso metodoldgico que permite preencher
a lacuna identificada na introducdo desse artigo. Essa lacuna é retratada pela inexisténcia de um
indice cujos pesos sejam extraidos por meio de uma técnica estatistica. Cabe lembrar que
atualmente os pesos utilizados provém da intuicdo dos Assistentes Sociais de cada IES.

5 Resultados obtidos

A analise fatorial de primeira ordem refere-se ao fato de que, nesse caso, considera-se
apenas a relacdo dos construtos com os seus respectivos indicadores. Apds executar esse
procedimento, foi retirado de cada construto o indicador que ndo possuia relevancia para o
modelo.

Posteriormente foi feita a analise da validade convergente, confiabilidade e
dimensionalidade dos construtos. Logo, conclui-se que:

. Os valores das AVEs foram superiores a 0,40 em todos os constructos, com exce¢do do
Capital Humano, evidenciando assim a validagdo convergente dos mesmos.
. Todos os constructos atingiram os niveis exigidos de confiabilidade, dado que os indices
de confiabilidade A.C. ou C.C. foram superiores a 0,60.
. Em todos os constructos o ajuste da Analise Fatorial foi adequado, uma vez que todos
0s KMO foram maiores que 0,50.
. Pelo critério Acceleration Factor, todos os constructos foram unidimensionais.
Tabela 01
Validacéo dos constructos — primeira ordem
Construtos Itens AVE! A.C2 C.C3 KMO* Dim®
Infraestrutura Urbana 5 0421 0524 0,708 0,611 1
Capital Humano 4 0,386 0,340 0,640 0,611 1

Situacdo socioecondbmica 4 0,488 0,317 0,716 0,601 1

1 Variéncia Extraida, 2 Alfa de Cronbach, 3 Confiabilidade Composta, 5 Variancia Compartilha Maxima.
Fonte: Elaborado pelos autores.

No procedimento de Analise Fatorial de Segunda Ordem, as variaveis que formam a
média ponderada sdo representadas por construtos e ndo mais por indicadores diretamente



medidos. Em outros termos, as varidveis latentes, ndo medidas diretamente, é que entram na
equacio que define o indice de vulnerabilidade.

Na Tabela 02 s&o apresentados as cargas fatoriais, as comunalidades e os pesos da
Analise Fatorial do modelo inicial com todas as varidveis e do modelo final no qual foram
retiradas as varidveis que tivessem uma carga fatorial baixa e que prejudicassem a validacgdo de
seu respectivo conceito.

Dessa forma, pode-se destacar que, para o IVS — IFMG, o item mais importante para a
formacéo do conceito foi Situacdo socioeconémica, seguido por Infraestrutura Urbana, uma vez
que apresentaram 0s maiores pesos. O item Capital Humano apresentou uma carga fatorial
baixa, mas optou-se por manté-lo no modelo de forma a preservar a estrutura do instrumento.

Tabela 02
Andlise Fatorial — segunda ordem

Constructos/Dimensoes C.Fr Com.2 Peso
Infraestrutura Urbana 0,615 0,378 0,512
Capital Humano 0,330 0,109 0,275

IVS-IFMG =~ . o
Situacgéo socioecondmica 0,660 0,435 0,549
IDHM 0,528 0,279 0,440

1 Carga Fatorial; 2 Comunalidade.
Fonte: Elaborado pelos autores.

Assim, temos uma equacéo final para o célculo do IVS-IFMG:

IVS - IFMG= (0,615%Infraestrutura Urbana + 0,330 xCapital Humano + 0,660xSituacédo
socioeconémica + 0,528xIDHM) / (0,615+0,330+0,660)

A Tabela 03 apresentam os resultados das analises da validade convergente,
confiabilidade e dimensionalidade dos construtos. Logo, conclui-se que:

. Valor da AVE foi inferior a 0,40, evidenciando falta de validacdo convergente.
. O construto ndo atingiu o nivel exigido de confiabilidade, dado que os indices de
confiabilidade A.C. ou C.C. foram inferiores a 0,60.
. O ajuste da Analise Fatorial foi adequado, uma vez que o KMO foi maior que 0,50.
. Pelo critério Acceleration Factor, o construto foi unidimensional.

Tabela 03

Validacdo dos construtos — segunda ordem
Construtos Itens AVE! A.C2 C.C3 KMO* Dim®

Vulnerabilidade social 4 0,300 0,159 0,560 0,539 1

1 Variancia Extraida, 2 Alfa de Cronbach, 3 Confiabilidade Composta, 5 Variancia Compartilha Maxima.
Fonte: Elaborado pelos autores.

A Figura 04 ilustra o modelo ajustado com as devidas cargas fatoriais.
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Modelo analitico do IVS-IFMG com as cargas fatoriais.
Fonte: Elaborado pelos autores.

\ Situagdo socioecondmica
\
\

A Tabela 04 apresenta a descricdo dos IVSs criados a partir do conjunto de
procedimentos metodoldgicos utilizados neste artigo. Observa-se que a média do Indice de
vulnerabilidade social final foi de 0,38, com um desvio padréo de 0,09. Pelo menos 50% dos
individuos tiveram um indice de pelo menos 0,38.

Tabela 04
Descricéo dos IVSs criados
Variaveis Média D.P. Min. 1°Q 2°Q 3°Q Max.
Infraestrutura Urbana 0,39 0,20 0,00 0,25 0,34 0,60 0,96
Capital Humano 0,18 0,20 0,00 0,00 0,16 0,29 1,00
Situacdo socioeconébmica 0,20 0,15 0,00 0,03 0,25 0,33 0,71
IVS-IFMG 0,38 0,09 0,16 0,31 0,38 0,44 0,69

Fonte: Elaborado pelos autores.

Cumpre destacar que, a partir desses resultados, pode-se criar uma taxonomia
(classificacdo tendo por base os dados e ndo uma teoria) na qual a classificacdo de um estudante
em categorias de vulnerabilidade se da com base na realidade em que ele se encontra, ou seja
com base na massa de dados dos candidatos a ajuda do IFMG.

O primeiro, segundo e terceiro quartis apresentados pelos proprios dados é que vao
classifica-lo em “muito vulneravel” - IVS igual ou menor que o primeiro quartil (0,31),
“yulneravel” - VS entre o primeiro e o segundo quartil (0,31< IVS < 0,38), “vulnerabilidade
média” - IVS entre o segundo e o terceiro quartil (0,38 < IVS < 0,44) e “pouco vulneravel”

- VS superior ao valor 0,48. Cabe enfatizar que os conceitos de “muito vulneravel “ou “pouco

vulneravel “sdo evidentemente relativos no sentido que se definem com base na realidade
retratada pelo banco de dados dos que concorrem ao incentivo oferecido pelo IFMG. O mérito
desse procedimento reside no fato de que a taxonomia gerada ndo fica a mercé de valores
arbitrarios decorrentes da intuicdo do pesquisador.

Na esteira desse novo procedimento metodolégico aqui adotado, os perfis
socioecondémicos A (muito vulneravel), B (vulneravel); C (vulnerabilidade média) e D (pouco
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vulneravel) passam a se definir pelos valores indicados pelo primeiro, segundo e terceiro quartil
dos resultados obtidos com a propria massa de dados. Em outros termos, o tratamento estatistico
adotado fez “os dados concernentes ao fendmeno falarem por si mesmos”

Com o auxilio da Figura 05 é possivel visualizar com mais clareza a distribuicdo dos
perfis socioecondémicos obtidos.

IVS IFMG - Todo o tempo avaliado

Figura 05
Box Plot do IVS-IFMG desenvolvido.
Fonte: Elaborado pelos autores.

A Figura 06 representa a evolucdo do 1VS-IFMG do ano de 2019 ao ano de 2022.

Este estudo desenvolveu, com base no adentramento no referencial pertinente, um
modelo descritivo para a geracdo de um indice de vulnerabilidade socioeconémica para 0
IFMG. Na sequéncia, 0 modelo foi estatisticamente testado e, finalmente, utilizado, para a

geracdo do IVS capaz de subsidiar um incentivo para a permanéncia de discentes com
limitacGes socioeconémicas nessas instituicdes de ensino superior.

0,7

0.6~
05-
04-
03-
02-

IVS IFMG

2019-
2020-
)
2022+

Figura 06
Box Plot do 1VS-IFMG desenvolvido entre os anos de 2019 a 2022.
Fonte: Desenvolvido pelos autores.

6 Contribuicédo Tecnologica-social



O estudo representa, assim, um aprimoramento do Programa de Assisténcia Estudantil
do IFMG ja existente e fortemente engajado com a democratizacao da permanéncia estudantil
na instituicdo. Como anteriormente salientado, a relevancia do trabalho reside na criagdo de um
indice representado por uma média ponderada das variaveis socioeconémicas que retratam a
vulnerabilidade do aluno mas com os pesos extraidos por critérios emanados de uma
metodologia estatistica em vez de busca-los por meio da intuicdo do pesquisador.
Adicionalmente, a taxonomia gerada para classificar os candidatos ao incentivo do IFMG é
também extraida da propria massa de dados.

Um outro aspecto a ser considerado é a possibilidade de desenhar uma estratégia de
intervencdo tendo por base o peso que cada indicador possui na formacao do IVS do constructo
e 0 peso que cada constructo tem na formacdo do 1VS geral.

Em funcéo do exposto, é perfeitamente valido arguir que este artigo, ao fim e ao cabo,
constitui-se como um verdadeiro instrumento gerencial e, até mesmo de planejamento.

Do ponto de vista académico, o estudo contribui com o exame de um referencial teérico
relevante ao tema e sugere métodos estatisticos para o desenvolvimento de um indice de
vulnerabilidade socioeconémica. Trata-se, minimamente, de um primeiro passo para um
aperfeicoamento conceitual e metodoldgico para a geragdo de IVSs por parte de outros
pesquisadores e com base em dados concernentes a outras instituicdes de ensino.

Cumpre finalmente destacar que os resultados do presente estudo representam um
retrato do horizonte temporal considerado. Desse modo, faz-se necessario atualiza-los
recorrentemente para que a dindmica de vulnerabilidade dos conjuntos de campi seja melhor
captada.
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